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Introduccion

A la hora daliagnosticaro
realizar eseguimientode
patologias vertebrales es muy
importante la correctaleteccion
e identificacionde las vertebras
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Introduccion

Actualmente, esta la 3
localizacion de las vértebras ©
la realiza el radidlogo
manualmente,ralentizando
su flujo de trabajo
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Principales retos en la deteccion automatica de vertebras
en imagenes de TC

Implantes
Similitud entre metalicas que

Arbitrariedad en
la cobertura de la
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Introduccion

Machine Learning
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Input Feature extraction Classification Output

Deep Learning
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Input Feature extraction + Classification Output
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Objetivo

Generacion de un algoritmo que permita la deteccion e

identificacidOnautomaticade vertebras en imagenes de

TC independientemente de cual seatderturade la
adquisicion

A Gener ac ipipelinesd e p & casactérizacion
automatica de la estructura del hueso vertebral

A Reduccion de los tiempos de diagnostico
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Materiales

Base de datos

Recoleccion retrospectiva de 230 estudios de TC

A Cobertura arbitraria

A Casos sanos y patolégicos
A 80% entrenamiento i 20% test




Materiales
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Aproximacion anterior

Bosques de Decision
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Métodos

Metodologia
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Métodos

Deteccion linea central columna vertebral
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Deteccidn e identificacidn centroides

Imagen original Deteccidn regiones Deteccidn vértebras Calculo centroides

Identificacion vértebras

3 clasificadores:

- Clasificador cortes transversales en 5 regiones: torac. sup., torac.inf., lumbar,
sacra, otra

- Clasificador cortes region toracica superior e inferior en VERTEBRAT NO
VERTEBRA

- Cla§jficador cortes region lumbar y sacra en VERTEBRAT NO VERTEBRA
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Métodos

Clasificadores

A Extraccion de caracteristicas de cada una de las imagenes de
entrenamiento empleando CNN pre-entrenada (Transfer Learning)

A Clasificacion de estas caracteristicas en distintas categorias
mediante un clasificador binario (Support Vector Machine)

/ Clase 1

> Clase 2

"N

Clase n

Extraccion de caracteristicas de
cada imagen (4096/imagen)
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